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1 Yapisal Esitlik Modeli Nedir?

Hipotez kurmak, model olusturmak ve bu hipotezleri nicel yontemlerle test etmek sosyal
bilimler alaninda ¢alisan ekonomiden pazarlamaya, reklamciliktan sosyolojiye birbirinden ¢ok
farkli disiplinlerdeki tiim bilim insanlarmin neredeyse ortak faaliyetidir. Bu genel aragtirma
metodolojisi dogrultusunda ¢ok ¢esitli istatistiki yontemler kullanilmakta, dahasi her gegen giin

yeni metodolojilerin kullanimi1 yayginlasmaktadir (Stevens, 2001).

Yapisal Esitlik Modeli, her ne kadar kokeni yirminci ylizyila dayansa da, 6zellikle 2000’1i
yillarda sosyal bilimler alaninda ¢alisan bilim insanlar1 arasinda yayginlagmis; ¢cok degiskenli
cesitli istatistiki analizlerin birlesmesi ile ortaya ¢ikan bir analiz metodolojisidir. Yapisal Esitlik
Modeli, 6zetle gesitli istatistiki bagimliliga dayanan modellerin bagl oldugu ¢oklu hipotezlerin
barindirdig1 degiskenlerin kendi arasinda olusturdugu neden — sonug iligkisini agiklamayi
hedefleyen ve bu baglamda olusturulan teorik ¢ergevelerin bir model olarak ele alinip tek bir
biitiin olarak test edilmesini saglayan bir model test etme ve bu modelleri keskinlestirerek

miikemmellestirme yontemidir (Ayyildiz & Cengiz, 2006).

Yapisal Esitlik Modeli, bahsedildigi lizere coklu hipotezlerin ve modellerin testini, tek bir biitiin
olarak ele alinmasini saglar. Bu dogrultuda, Yapisal Esitlik Modeli ile ele alinabilecek olan,
bircok degisken grubu ve karmasik iliskiler barindiran degerlendirmelerin, yine de regresyon,
faktor analizi ya da varyans analizi gibi gorece geleneksel yontemler ile ¢oziimlenmesi ya da
test edilmesi tabi ki miimkiindiir. Ancak, Yapisal Esitlik Modeli’nin katma degeri bu tarz
karmasik modeller iizerine yapilan ¢alismalarda ortaya ¢ikmaktadir. Ozellikle karmasik
modellerin gegerliliginin ve giivenilirliginin keskinlestirilmesi, sosyal bilimler alaninda bir
caligmanin basarisindaki 6nemli faktorlerdendir ve Yapisal Esitlik Modeli, modelin baglaminin
icinde bulunan ve ilk asamada fark edilmesi olduk¢a zor olabilen iligkilerin agiga ¢ikmasini

saglar. Dolayisiyla, ¢6ziimii ya da anlagilmasi gorece gii¢ olan modellerin rahatlikla test edilip



yorumlanabilmesini saglayabilen bir metottur. Metodun temelinde ise, aragtirmayi yapanlarin
deneyimleri ve literatiir 1s181inda olusturulmus olan ¢esitli degiskenler ve bu iligkilere bagli ara
iligkilerin, arastirma dogrultusunda cesitli yontemler ile elde edilen veriler yardimiyla test
edilmesine dayanmaktadir. Bu anlamda, daha once bahsedildigi gibi tekil ya da ¢oklu
degiskenli varyans analizi, ¢esitli regresyon yontemleri ya da faktdr analizleri gibi sosyal
bilimlerde klasiklesen yontemlerden farkli olarak, modelde bulunan bircok degiskenin
arasindaki iligkileri “modeller seklinde” ele alinabilmesi, Yapisal Esitlik Modeli ile

saglanabilmektedir (Yu, 2002).

2 Yapisal Esitlik Modeli’nin Tarihsel Gelisimi

Bollen, Yapisal Esitlik Modeli’nin tarihgesini ele alirken; Yapisal Esitlik Modeli kullaniminin
sosyal bilimler alaninda sosyoloji i¢in 1977, psikoloji i¢in 1980 ve 1986, ekonomi alaninda ise
1972 ve 1984 yillarinda ilk 6rneklerinin goriildiigiini belirtir. Yine 1980°1i yillarda Journal of
Marketing Research ve Journal of Econometrics gibi sosyal bilimlerde ve kendi disiplinlerinde
onde gelen akademik yayinlarda Yapisal Esitlik Modeli kullanimiyla ilgili c¢aligsmalar

gbzlenmeye baslanmistir (Bollen, 1989).

Yine Bollen, Yapisal Esitlik Modeli’nin giinlimiizdeki formuna evrilme siirecini ii¢ temel
gelisme lizerinden acgiklar. Bunlar, path (yol) analizi, gizil degisken ile 6l¢iim modellerinin
baglamsal sentezi ve genel tahmin prosediirleridir (Bollen, 1989). Bu dogrultuda, Yapisal
Esitlik Modeli’ne dair temel modeller de path analizi, dogrulayici faktor analizi modelleri,
yapisal regresyon modelleri ve gizil degisiklik modelleri seklinde olmustur (Raykov &

Marcoulides, 2006).



1896°da Karl Pearson’1n, sonradan kendi adiyla katsayis1 da anilacak olan korelasyon katsay1si
formiiliinii ortaya koymasinin ardindan, en kiiclik kareler yonteminin de isin i¢ine girmesiyle
birlikte dogrusal regresyon modelleri ortaya ¢ikmistir. Regresyon modelleri, kisaca bir bagimli
degiskenin, bagimsiz degiskenler tarafindan aciklanma giiclinii ortaya koyar ve bu giiciin bir
matematiksel fonksiyon yardimiyla ifadesini konu edinir (Tabachnick & Fidell, 2012).
Spearman ise, 1904 yilinda Pearson’in buldugu korelasyon katsayisini, birbiriyle iliskili
maddeleri gruplamak ve tanimlamak i¢in yola ¢ikmistir. Bu dogrultuda, maddelerin kendi
icindeki iliskileri ve birlikte degisimleri goz ontine alinarak, dogrulayici faktor analizi kavrami
ortaya atilmistir ve 1940’larda bir istatistiki 6l¢lim araci olarak uygulamalar1 gelistirilmistir

(Schumacker & Lomax, 2010).

Path analizi ise, bir biyometrik¢i olan Wright tarafindan 1900’lerin baslarinda ortaya atilmis ve
caligmalarinda uygulanmistir. Path analizi, temelde degiskenler arasindaki gorece karmasik
iligkilere dair modellerin kurulabilmesi i¢in regresyon ve korelasyon ydntemlerini, model
kurulusu sirasinda degiskenlerin arasindaki nedenselligi géz Oniine alarak uygular. Path analizi,
temelde diyagramin olusturulmasi, kovaryans ve korelasyonlar ile ilgili fonksiyonlarin
olusturulmas:t ve var olan etkilerin ayrigtirilmasina dayanir. Bu dogrultuda, path analizi,
bagimsiz degiskenlerin bagimli degisken i{izerinde yaratmis oldugu kismi etkilerin regresyon
katsayilarinin standartlagtirilmastyla gdsteren bir analiz olarak tanimlanabilir (Celik & Y1lmaz,

2016).

Son olarak, dogrulayici faktor analizi ise 1950’11 yillardan itibaren yapilan ¢aligmalarda ortaya
cikmistir, fakat tamamen gelistirilmesi 1960 yilinda Karl Joreskog tarafindan saglanmistir ve
1969 yilinda ilk kez yaymlanmigtir. Tanimli bir yapinin barindirdigi maddelerin ortaya
cikardigr veri grubunun test edilebilmesine dair teorik caligmalar ile gelistirilen dogrulayici
faktor analizi, glinlimiizde yaygin olarak kuramsal yapilarin varligini test etmek amaciyla

kullanilmaktadir (Bollen, 1989).



Tiim bunlarin dogrultusunda, Yapisal Esitlik Modeli neden — sonug iligkilerini aktarabilmek
adima path diyagramlarmi kullanir. Fakat path analizi, g6z Oniine alinan varsayimsal bir
nedensel kavramin test edilebilmesi konseptini tek basina saglayamaz. Bu acidan, gizil
degisken kavrami ve 6l¢iim modellerinin kavramsal ¢iktilari, glinlimiizde kullanilan Yapisal
Esitlik Modeli’nin temelini inga etmistir. Dolayisiyla, Yapisal Esitlik Modelleri, dogrulayict
faktor analizi modelleri ile path analizlerini birlestirmekte ve gizil ile gézlenen degiskenlerin
arasindaki ¢ikarimlarin yorumlanarak yapilan caligmalarda ortaya c¢ikabilecek o6lgiim
hatalarinin minimize edilerek caligmalarin keskinlestirilmesine olanak saglamistir (Celik &

Yilmaz, 2016).

Yapisal Esitlik Modeli’nin tarihsel ve kuramsal gelisimi, asagidaki sema ile daha net

anlagilabilir:

Yapisal Esitlik Modeli ve
Dogrulayic: Faktor Analizi

Path Analizi

Agiklayici Faktor Analizi

Coklu Regresyon Analizi

Pearson Korelasyonu ve Katsayisi (r)

Sekil 1 Yapisal Esitlik Modeli Gelisimi (Celik & Yilmaz, 2016)



3 Yapisal Esitlik Modeli’nin Onemi

Yapisal Esitlik Modeli, dort temel sebepten dolayr ¢ok degiskenli analizler arasinda one
¢ikmaktadir. {1k olarak, arastirmacilar bilimsel arastirma alanlarini daha iyi anlayabilmek adima
birden fazla gozlemlenebilir degiskeni kullanmalar1 ve anlamalar1 gerektigi sdylenebilir. Bu
dogrultuda basit istatistiki metotlar, yalnizca kisith sayida degiskenin iizerinde g¢aligsmay1
saglarken, daha sofistike teorilerin olugmasina altyap: saglamak konusunda eksik kalmaktadir.
Dolayisiyla, az sayida degisken ile kompleks fenomenleri tanimlamak ve anlayabilmek de
oldukc¢a zorlasmaktadir. Ornegin, iki degiskenli bir basit korelasyonun kullanimi, detayli bir
teorik modelin anlagilmasi icin yeterli degildir. Karsit olarak, Yapisal Esitlik Modeli ile
kompleks yapilarin istatistiki olarak modellenmesi ve test edilmesi miimkiindiir. Dolayisiyla,
Yapisal Esitlik Modeli tekniklerinin uygulanmasi, teorik modellerin kantitatif olarak kabul

veya reddedilmesi i¢i kullanilma dogrultusunda daha fazla tercih edilmektedir.

Bir diger sebep ise, Ol¢iimlerden elde edilmis kantitatif gézlem sonuglarinin gecerlilik ve
giivenilirlik anlaminda daha yiiksek seviyede tanmirliga sahip olmasidir. Bu anlamda 6l¢tim
hatalari, birgok sosyal bilim disiplininde oldukga biiyiik bir problemdir, fakat 6l¢iim hatalar1 ve
verinin istatistiki analizi birbirinden ayr1 konular olarak ele alinmalidir. Yapisal Esitlik Modeli
teknikleri ile istatistiki analiz yapilirken, Ol¢iim hatalar1 ¢ok net bir sekilde hesaplanir.
Dolayisiyla, gizil ve gdzlenen degisikliklerin yani sira, 6l¢clim hatalar1 da Yapisal Esitlik Modeli

analizlerinde ortaya konulur.

Ucgiincii sebep ise, Yapisal Esitlik Modeli’nin on yillar boyunca gegirdigi olgunlasma ve her
gecen giin daha detayli ve gelismis teorik modellerin agiklanmasinda kat ettigi asamadir.
Ornegin, teorik modellerdeki grup farkliliklari, coklu gruplu Yapisal Esitlik Modeli ile
rahatlikla incelenebilmektedir. Dahasi, birden fazla seviyeden toplanmis olan egitim verisi

(sozgelimi okul bolgesi, okullar ve 6gretmenler) cokseviyeli Yapisal Esitlik Modeli ile



incelenebilir. Veya, birimler arasindaki etkilesimler bir Yapisal Esitlik Modeli ile incelenebilir
ve boylece ana etkiler ve birimler arasindaki etkilesim etkileri de test edilebilir. Bu ve benzer
Yapisal Esitlik Modeli uygulamalari, bir¢cok arastirmacinin detayli teorik modelleri ve
kompleks fenomenleri, basit istatistiki yontemlere bel baglamalarina gerek kalmadan rahatca

anlayabilmelerini saglamistir.

Son olarak, Yapisal Esitlik Modeli yazilimlar1 olduk¢a kullanict dostudur ve gelismeye devam
etmektedir. Ornegin, 1993 yilina kadar LISREL yazilimi ile analiz yapan kullanicilar, Yunan
harflerini ve matris notasyonunu kullanarak veri girisi yapmak durumundaydi. Dolayisiyla,
bir¢ok arastirmacinin rahat bir sekilde Yapisal Esitlik Modeli analizleri yapabilmek i¢in hem
Yapisal Esitlik Modeli jargonuna hakim olmalari, hem de ileri seviye yazilim ve programlama
bilgisine sahip olmalar1 gerekiyordu. Bugiin ise, ¢ogu Yapisal Esitlik Modeli yazilimi giiniimiiz
sartlaria uygun bir grafik-kullanic1 arayiizii ve kullanici deneyimi sunarak, sézdizim (syntax)
kurallarin1 gibi zorlayict etmenler yazilimlar tarafindan olusturulmaktadir. Bir yandan da, bu
programlarin kullanilmasiyla ilgili bir¢ok kitap, kurs, ¢alistay ve benzeri etkinlik her gegen giin

daha da yayginlasmaktadir (Schumacker & Lomax, 2010).

4 Yapisal Esitlik Modeli’nin Temel Nitelikler1

Yapisal Esitlik Modeli, hipotezlerin gozlenen ve gizil degiskenler arasindaki iligkisi tizerinden
incelenmesine yonelik bir istatistiki modeldir. G6zlenen degiskenler ayn1 zamanda indikator
degiskenler olarak da adlandirilabilir. Gizil degiskenler ise gézlenmeyen degiskenler ya da
faktorler olarak da tanimlanabilir. Gizil degiskenlere 6rnek olarak egitimde matematik yetenegi
ile zeka veya psikolojide depresyon ile 6zgiiven gosterilebilir (Hoyle, 1995). Gizil degiskenler
direkt olarak Olgiilemez. Arastirmacilar gizil degiskenleri tanimlarken, mutlaka goézlenen

degiskenlerin 1s181inda karar vermelidir. Yam sira, Yapisal Esitlik Modeli, bir dogrulayict



istatistiki yaklagim (hipotez testi gibi calismalar) metodolojisi olarak da kullanilir (Teo, Tsai,

& Yang, 2013).

Yapisal Esitlik Modeli’nin bazi temel ve karakteristik nitelikleri ise asagidaki sekildedir

(Bollen, 1989) (Raykov & Marcoulides, 2006):

- Modeller, dogrudan 6lgiilemeyen (gizil) yapilari ile bu yapilar arasinda dogan iligkileri
aciklar. Bu yapilar arasinda sosyal bilimlerde de c¢ok sik kullanilan tutum, amag,
motivasyon, statii gibi kavramlar bulunur.

- Modeller, tiim gbzlenen degiskenlerdeki 6l¢iimlerin olasi hatalarini hesaba katar. Bunu
her bir 6l¢iim i¢in bir hata terimini modele dahil ederek gerceklestirir. Hata terimlerinin
varyanslari, ele alinan bir model ile ilgili veri setine uyumlu oldugunda; tahmin edilen
parametre niteligini tagirlar. Hata terimleri hakkinda kurulan hipotezlerin testleri, diger
model parametreleriyle onlarin iligkileri veya hata degiskenleri hakkinda anlamli ve
saglam iddialarin sunulabildigi durumlarda gecerli olmaktadir.

- Modeller, karsilikli ve iliskili gdsterge matrisleri (bu matrisler gézlenen degisken

ciftleri arasindaki kovaryans veya korelasyon matrisleridir) temel alinarak ele alinir.

Bu karakteristik nitelikler, Yapisal Esitlik Modeli’ni diger geleneksel dogrusal modelleme
yaklagimlarindan ayirmaktadir. Geleneksel yaklasimlardan en biiylik farklari, bagimsiz
degiskenlerin hatasiz 6lgiildiigiinli varsaymamasi ve analiz siirecinde varyans - kovaryans
matrisi veya korelasyon katsayisi kullanmak yerine ham verilerin kullanilmasi ile ortaya ¢ikar

(Raykov & Marcoulides, 2006).

Raykov ve Marcoulides’in belirttigi geleneksel yaklasimlarla olan farkliliklara karsin, Yapisal
Esitlik Modeli ile geleneksel yaklasimlar arasindaki ¢ok belirgin bir ortak o6zellik ise, tiim
yapilarin da dogrusal modeller temelli olmasidir. Bu sebeple Yapisal Esitlik Modeli

kullanildiginda, gozlenen veya gizil degiskenler arasindaki iliskilerin ¢ogunlukla dogrusal



oldugu varsayilmaktadir. Fakat Yapisal Esitlik Modeli ile dogrusal olmayan iligkilerin

modellenmesi de yayginlasmaya devam etmektedir (Kline, 2011).

Byrne’a gore ise, Yapisal Esitlik Modeli diger ¢ok degiskenli analizlere gore asagidaki dort

madde ile ayrismakta ve digerlerine kiyasla 6zgiin 6zellikler gostermektedir (Byrne, 2009):

Yapisal Esitlik Modeli, veri analizini dogrulayicit bir yaklagim ile inceler ve bu
dogrultuda degiskenler arasindaki iligkileri “a priori” olarak tanimlar. Karsilagtirmak
gerekirse, diger ¢ok degiskenli analizler, dogas1 geregi agiklayicidir (agiklayict faktor
analizi gibi) ve bu sebeple hipotez testi uygulamak gorece daha zordur.

Yapisal Esitlik Modeli bariz bir hata degiskenligi parametresi tahmini saglar. Diger
coklu analiz yontemleri ise herhangi bir 6l¢lim hatasini inceleme ya da diizeltme
anlammda dogrudan vyetersizdir. Ornegin, regresyon analizi modelinde bulunan
bagimsiz degiskenlerin dl¢limiinde yasanabilecek potansiyel 6l¢tim hatalarini dogrudan
dikkate almaz ve dogru olmayan regresyon kabulleri ve tahminleri ile yanlis
¢ikarimlarda bulunma ihtimali artar.

Yapisal Esitlik Modeli, daha 6nce de bahsedildigi gibi hem g6zlenmeyen (gizil) hem de
gozlenen degiskenleri igerir. Diger cok degiskenli analizler ise sadece gozlenen
Ol¢iimleri igerir.

Yapisal Esitlik Modeli ile, ¢ok degiskenli iligkileri modelleme ve bu modeller
dogrultusunda degiskenlerin dogrudan ve dolayli etkilerini inceleyebilmek

miumkindiir.
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5 Yapaisal Esitlik Modeli ile Kurulan Modeller

Yapisal Esitlik Modeli ile olusturulmus c¢ok c¢esitli modeller arastirmalarda kullanilmaktadir.
Raykov ve Marcoulides’in derlemesine gore, literatiirde en sik goriilen dort model yontemi ise

asagidaki sekildedir (Raykov & Marcoulides, 2006) (Teo, Tsai, & Yang, 2013):

- Path analytic models — PA — Path analitik modelleri
o Gozlenen degigkenler odaginda kurulan modeller olmasina ragmen, Yapisal
Esitlik Modeli’nin tarihi gelisiminde ve diger Yapisal Esitlik Modelleri’nin
olusturulmasinda 6nemli rol oynamuigtir.
- Confirmatory factor analysis models — CFA — Dogrulayici faktor analizi modelleri
o Cesitli yapilar arasindaki iligkilerin veya Oriintiilerin tespit edilmesinde sik¢a
kullanilir. En 6nemli 6zelligi ise, hi¢bir yap1 arasinda spesifik ve direkt bir iligki
oldugu varsayilmaz ve yapilarin digerleriyle olasi korelasyonlar1 gozlenir.
- Structural regression models — SR — Yapisal regresyon modelleri
o Dogrulayict faktér analizinin {lizerine gizil regresyonlar gibi bazi spesifik
aciklayict iligkilerin var oldugu varsayimi ile inga edilmistir. Genellikle ¢esitli
gizil degiskenlerin dahil oldugu agiklayic iligkilerin varligini test edebilmek
adma kullanilir.
- Latent change model — LC — Gizil degisiklik modeli
o Zaman ile degisimi gdzlemek i¢in kullanilir. Ornegin, gizil degisiklik modelleri
veri i¢indeki artig, azalis veya her ikisine birden odaklanabilmek i¢in kullanilir
ve bu sayede arastirmacilarin verinin i¢indeki davranig degisikliklerindeki tekil

ya da ¢ogul farkliliklar1 arastirabilmesini saglar.
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CFA model

LC model

Sekil 2 Yapisal Esitlik Modeli ile kurulan ¢esitli modellerin sematik gosterimi (Teo, Tsai, &
Yang, 2013)

6 Regresyon ve Yapisal Esitlik Modeli’nin Regresyona Karsi

Avantajlar

6.1 Regresyon Kavrami

Regresyon analizi, birden ¢ok degisken arasindaki neden sonug iligkisini incelemek ve bu iligki

ile ilgili tahminler yapabilmek adina olusturulmus bir istatistiksel modeldir. Bu model, bagimli
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ve bagimsiz degiskenler arasinda kurulur. Hedef, bagimsiz degiskenlerin degerlerine bagh

olarak bagimli degiskenleri kestirebilmektir.

Regresyon yonteminde, eger bir adet bagimsiz degisken (Y) ve yine bir adet bagimli degisken
(X) arasindaki iligki arantyorsa, buna basit regresyon denir. Sayet bir bagimli degiskene karsilik

olarak, birden ¢ok bagimsiz degisken (Xl, Xz, ves Xn) arasindaki iligki araniyorsa, buna ¢oklu

regresyon denir (Ozdamar, 1999).
Metodolojik gosterimi su sekildedir:

- Y= aptailX+cj Basit dogrusal regresyon modeli

- Y= aotrailXit axXot .. FanXa+ i Coklu dogrusal regresyon modeli

Bunun disinda, ¢ok degiskenli regresyon, yeni bagimli degiskenlerin zamana veya deney
sayisina bagli olarak siirekli eklenmesiyle olusan bir modeldir. Eklemelerin sonunda, gbzlenen
yeni veriler gbzlenecektir ve bu gozlenen bagimsiz degiskenlerin de eklenmesiyle, sonucun

gozlenmesi daha da kolaylasacaktir (Raats, Genugten, & Moors, 2005).
- YL, =X, Xo, X)) Cok Degiskenli Dogrusal Model

Cok degiskenli regresyon, arastirmalarda uygulanmak i¢in pek pratik ve keskin olmasa da,
arastirmalar i¢in model inga etme siirecindeki esnekligi ve gelistirilebilirliginden dolay1 yeni

cok degiskenli metotlar tercih edilebilmektedir (Alavifar, Karimimalayer, & Anuar, 2012).
6.2 Yapisal Esitlik Modeli’ni Regresyondan Ayiran Temel Farklar

Regresyon, geg¢mis boliimlerde tanimi yapildigi tizere, genellikle (ve o6zellikle sosyal
bilimlerde) dogrusal bir model olarak ele alinir ve modelde belirlenmis olan her bir bagimsiz
degiskenin ayrik ya da toplu olarak bagimli degisken iizerindeki etkilerini aciklar. Bu etkiyi

aciklarken, bagimsiz degiskenlerin hem bagimli degiskenin varyansi {izerindeki etki giiciinii,
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hem de bagimsiz degiskenlerin kendi arasindaki etki giiciiniin seviyeleri hakkinda fikir verir.
Bu anlamda tipki varyans analizi ve faktor analizi gibi geleneksellesmis denilebilecek bir

dogrusal analizdir.

Fakat regresyon analizi, birka¢ onemli noktada bilim insanlar1 i¢in yetersiz kalmaktadir.
Bunlardan birincisi, kompleks modelleri test ederken, bagimsiz degiskenlerin birbiri arasindaki
iligkisini tek basina tanimlayamaz. Bu iliskinin arastirilabilmesi icin ilgili degiskenlere ait farkl
Olcekler kullanilmali ve Ongoriilen iliskiler dogrultusunda cesitli ve farklilasan analizler
yapilmalidir. Yapisal Esitlik Modeli ise, oldukg¢a detayli modellerin path analizi gibi yontemler

kullanilarak kisa siirede analiz edilebilmesini saglar.

Bir diger onemli nokta ise, regresyon analizinin birden fazla bagimli degisken igin
uygulanmasindaki pratik giliclikktiir. Zira c¢oklu regresyon analizi, tanimindan ve
fonksiyonundan dolay1 dogrusaldir ve birden fazla bagimsiz degisken olsa dahi bunlarin
etkisini tek bir bagimli degisken iizerinde 6lger. Her ne kadar paket programlar araciligryla tim
bagimsiz ve bagimli degiskenleri igeren kombinasyonlarin uygulanmasi miimkiin olsa da, bu
sonuclarin dogru ve pratik bir sekilde yorumlanmasi, arastirmacilar i¢in oldukga zorlayici
olabilmektedir. Yapisal Esitlik Modeli kullanildig1 takdirde ise, temeli matris mantiina

dayandigi i¢in tiim kombinasyonlar biitlinsel bir sekilde ele alinabilir.

Aracilik (mediation) etkisi, basitce iki degisken arasinda {igiincii bir degiskenin dogan etki
izerinde aracilik ettigi, ya da dolayli bir etki dogurdugu anlamina gelir. Regresyon analizi ile,
tekil ve basit modeller i¢in aracilik etkileri, birkac¢ farkli analiz ¢alistirilarak (kombinasyon
sayisindan dolay1) oOl¢iilebilir (Baron & Kenny, 1986). Fakat kompleks modellerde,
dogabilecek olan tiim aracilik etkilerinin ¢éziimlenebilmesi oldukga giictiir. Yine Yapisal
Esitlik Modeli, tiim modeli, gizil ve gdzlenen degiskenleri bir biitiin olarak ele aldig1 i¢in olast

kombinasyonlar1 olduk¢a detayli bir sekilde irdeleme firsat1 saglar.
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Ornegin, zincirleme etkilerin oldugu diisiiniilen bir modelde regresyon analizi ile iliskiler
arantyor ve test ediliyor olsaydi, sirali bir sekilde her bir kademe i¢in ayr1 regresyon
analizlerinin yapilmasi gerekecekti. Boylelikle, hem modelin bir biitiin olarak ele alinmasi
miimkiin olmayacakti, hem de faktdrlerin varyansi agiklama giicii gitgide azalacak ve ister
istemez karmagiklasacakti. Oysaki, ayni zincirleme etkilerin oldugu arastirma modeline,
Yapisal Esitlik Modeli uygulansaydi, tiim degiskenler birlikte ele alinabilecek ve arastirma bir
biitiin olarak ele alinabilecekti. Bu sayede, hem degiskenlerin kendi arasindaki iligkileri, hem
(varsa) gizil degiskenlerin olasi etkileri 6l¢iilebilecekti. Dahast, zincirleme etkilerin s6z konusu
oldugu bir modelde, baslangictaki bir etkenin en son ¢iktiya olan etkisi net ve holistik bir

sekilde gozlemlenebilecekti (Ayyildiz & Cengiz, 2006).
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